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ABSTRAK

! Pinkan Tri Anggiawati (1110651241)
ZBagus Setya Rintyarna,S.T,M.Kom
7 Deni Arifianto,S.Kom
Jurusan Teknik Informatika Fakultas Teknik Universitas Muhammadiyah Jember

Email : pinkantrianggiawati@gmail.com

Nilai standar kelulusan Ujian Nasional (UN) di Indonesia untuk tingkat
sekolah menengah pertama (SMP) semakin tinggi. Oleh karena itu, sekolah
seharusnya mengetahui apa yang menjadi faktor-faktor yang menentukan tingkat
kelulusan siswanya. Dalam masalah ini, penulis ingin menganalisis faktor yang
memprediksi tingkat kelulusan siswa berdasarkan nilai belajar siswa selama
belajar di jenjang tingkat pendidikan SMP.Nilai belajar siswa selama belajar di
sekolah diyakini mempunyai peranan yang besar dalam menentukan tingkat
kelulusan siswa tersebut.

Metode naive bayes adalah metode klasifikasi statistik yang dapat
memprediksi kelas suatu anggota probabilitas ,algoritma ini memanfaatkan teori
probabilitas yang dikemukakan oleh ilmuwan inggris yaitu memprediksi
probabilitas di masa depan berdasarkan pengalaman dimasa sekarang.

Kata Kunci : Naive Bayes, Klasifikasi



ABSTRAK

! Pinkan Tri An ggiawati (1110651241)
2Bagus Setya Rintyarna,S.T,M.Kom
I Deni Arifianto,S.Kom
Jurusan Teknik Informatika Fakultas Teknik Universitas Muhammadiyah Jember
Email : pinkantrianggiawati@gmail com

Value passing standards National Examination (UN ) in Indonesia to the level of
Junior high school ( SMP ) higher . Therefore, the school should know what the
factors that determine student graduation rates . In this issue , the authors want to
analyze the factors that predict student graduation rates based on the value of
student learning while studying at degree level study SMP. Value education
students while studying in the school are believed to have played a large role in
determining the level of the students' graduation .

Naive Bayes method is a method that can predict the statistical classification of a
member of the class probability , the algorithm utilizes probability theory
proposed by British scientists that predict the probability in the future based on

the experience in the present.

Keywords : Naive Bayes , Classification



MOTTO L

Orang-orang yang sukses telah belajar membuat diri mereka melakukan hal yang
harus dikerjakan ketika hal itu memang harus dikerjakan, entah mereka
menyukainya atau tidak.(Aldus Huxley)
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BAB 1

PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang

Siswa mempunyai kewajiban untuk belajar terutama bagi siswa kelas IX SMP
dalam hal ini harus lebih giat lagi dalam belajar karena akan menghadapi Ujian
Nasional (UN).Sebagai salah satu syarat untuk bisa melanjutkan jenjang
pendidikan ketingkat selanjutnya yaitu SMA.Dan seperti yang kita ketahui |,
bahwa akhir-akhir ini standar kelulusan Ujian Nasional (UN) di Indonesia untuk
tingkat sekolah menengah pertama (SMP) semakin tinggi. Oleh karena itu,sekolah

seharusnya mengetahui apa yang menjadi faktor-faktor yang menentukan tingkat

kelulusan siswanya.

Dalam masalah ini, penulis ingin menganalisis faktor yang memprediksi
tingkat kelulusan siswa berdasarkan nilai belajar siswa selama belajar di jenjang
tingkat pendidikan SMP.Nilai belajar siswa selama belajar di sekolah diyakini
mempunyai peranan yang besar dalam menentukan tingkat kelulusan siswa
tersebut. Sebagai penilaiannya, siswa akan menggunakan nilai belajarnya selama
disekolah sebagai standar atau acuan untuk tingkat kelulusannya. Dengan
demikian, nilai belajar siswa dapat menentukan mengapa tingkat kelulusan siswa

yang satu dengan yang lain dapat berbeda.

Oleh karena itu , dapat diuraikan faktor apa saja yang membedakan nilai
belajar siswa dalam memprediksi tingkat kelulusan siswa di MTS AL-
MUSAWWIR kelas IX .Faktor-faktor tersebut adalah absensi siswa ,nilai ulangan
harian siswa, nilai ujian tengah semester siswa dan ulangan akhir semester
siswa.Responden yang digunakan dalam penelitian ini adalah data siswa-siswi
kelas IX tahun 2014-2015 yang bersekolah di MTS AL-MUSAWWIR.Data yang

akan digunakan adalah absensi dan perbandingan nilai - nilai siswa.



Metode naive bayes adalah metode klasifikasi statistik yang dapat
memprediksi kelas suatu anggota probabilitas ,algoritma ini memanfaatkan teori
probabilitas yang dikemukakan oleh ilmuwan inggris yaitu memprediksi
probabilitas di masa depan berdasarkan pengalaman dimasa sekarang.Dalam
penelitian ini menggunakan metode naive bayes karena tujuan penelitian ini

adalah memprediksi hasil kelulusan dimasa depan berdasarkan pengalaman

dimasa sekarang,

Berdasarkan uraian diatas ,penulis tertarik untuk melakukan penelitian yang
diberi judul Memprediksi hasil kelulusan siswa dengan menggunakan metode

Naive Bayes (kasus di MTS AL-MUSAWWIR )

1.2 Rumusan Masalah
1. Bagaimana hasil akurasi dalam memprediksi hasil kelulusan siswa
menggunakan naive bayes ?
2. Bagaimana mengimplementasikan metode naive bayes ke sebuah aplikasi

yang dapat membantu user dalam memprediksi hasil kelulusan siswa

1.3 Batasan Masalah
l. Data yang digunakan adalah data siswa-siswi MTS AL-MUSAWWIR
kelas [X tahun 2014-2015

o

Kriteria yang digunakan adalah absensi siswa, nilai ulangan harian,nilai
mid semester siswa,dan nilai ulangan akhir siswa

3. Program aplikasi yang digunakan adalah program visual basic.net

1.4 Tujuan

Tujuan dari penelitian ini adalah untuk memprediksi jumlah kelulusan siswa

berdasarkan nilai yang diperoleh oleh siswa dari penilaian yang dilakukan

sebelumnya.



1.5 Manfaat

1. Sekolah mendapat referensi siswa-siswi yang perlu mendapatkan per
khusus.

2. Untuk meminimalisir ketidaklulusan siswa

3. Membantu pihak sekolah untuk menciptakan metode pembelajaran yang
lebih baik




BAB II
TINJAUAN PUSTAKA

2.1 Pendidikan

Pendidikan adalah pembelajaran pengetahuan, keterampilan,dan kebiasaan
sekelompok orang yang diturunkan dari satu generasi ke generasi berikutnya
melalui pengajaran, pelatihan, atau penelitian (kamus besar bahasa indonesia
2015).

Pendidikan sering terjadi di bawah bimbingan orang lain, tetapi juga
memungkinkan secara otodidak. Setiap pengalaman yang memiliki efek formatif
pada cara orang berpikir, merasa, atau tindakan dapat dianggap pendidikan.
Pendidikan umumnya dibagi menjadi tahap seperti prasekolah, sekolah dasar,

sekolah menengah dan kemudian perguruan tinggi, universitas atau magang.

2.2 Klasifikasi

Klasifikasi adalah proses untuk menemukan model yang menjelaskan atau
membedakan konsep atau kelas data, dengan tujuan untuk dapat memperkirakan
kelas dari suatu objek yang kelasnya tidak diketahui (Agus Mulyanto, 2009). Di
dalam klasifikasi diberikan sejumlah record yang dinamakan data traning set,
yang tediri dari beberapa atribut, atribut dapat berupa kontinyu ataupun kategoris,

salah satu atribut menunjukkan kelas untuk record.

input Output

Atribut set (x) —— | ModelKlasifikasi |, [apel Kelas (y)

Gambar 2.1 Klasifikasi sebagai pemetaan

Sumber : Tan et all, 2006



Model klasifikasi terdiri dari (Tan et all, 2006).

1. Pemodelan Deskriptif

Model klasifikasi dapat bertindak sebagai alat yang bersifat menjelaskan

untuk membedakan objek dari kelas yang berbeda.

o

Pemodelan Prediktif

Model Kklasifikasi juga dapat digunakan dapat digunakan untuk

memprediksi label kelas dari record yang telah diketahui.

Klasifikasi memiliki dua proses yaitu membangun model klasifikasi dari
sekumpulan kelas data yang sudah didefinisikan sebelumnya (training data set)
dan menggunakan model tersebut untuk klasifikasi tes data serta mengukur
akurasi dari model. Model klasifikasi dapat disajikan dalam berbagai macam
model klasifikasi seperti decision trees, Bayesian -classification, k-nearest-
neighbourhood  classifier, neural network, classification (IF-THEN) rule,
Klasifikasi dapat dimanfaatkan dalam berbagai aplikasi seperti diagnosa medis,

selective marketing, pengajuan kredit perbankan, dan email. (Kusumadewi, 2003)

2.3 Klasifikasi Naive Bayes

Klasifikasi Bayes adalah klasifikasi statistik yang dapat memprediksi kelas
suatu anggota probabilitas. Algoritma ini memanfaatkan teori probabilitas yang
dikemukakan oleh ilmuan Inggris Thomas Bayes, yaitu memprediksi probabilitas
dimasa depan berdasarkan pengalaman dimasa sebelumnya. Dua kelompok
peneliti, satu oleh Pantel dan Lin,dan yang lain oleh Microsoft Research
memperkenalkan metode statistic bayesianzi. Tetapi yang membuat naive
Bayesian ini popular adalah pendekatan yang dilakukan oleh Paul Graham.

Naive Bayes berasumsi bahwa efek dari suatu pada kelas yang diberikan
adalah independen terhadap nilai atirbut yang lainnya. Asumsi ini biasa disebut

dengan class conditional inedependence. Itu dibuat untuk menyederhanakan



komputasi yang tekait dan dalam hal ini disebut sebagai “naive”.(Rezdy Anugrah
Perdana hal.7)

Naive Bayes Classifier (NBC)merupakan sebuah pengklasifikasian
probabilitas sederhana yang mengaplikasikan Teorema Bayes dengan asumsi
ketidak tergantungan (independent) yang tinggi. Keuntungan penggunaan NBC
adalah metode ini hanya membutuhkan jumlah data pelatihan (training data) yang
kecil untuk menentukan estimasi parameter yang diperlukan dalam proses
pengklasifikasian. (Rezdy Anugrah Perdana hal.8)

Banyak aplikasi menghubungkan antara atribut set dan variable kelas yang
non deterministic. Dengan kata lain, label kelas test record tidak dapat diprediksi
dengan peristiwa tertentu meskipun atribut set identik dengan beberapa contoh
training. Situasi ini makin meningkat karena noisy data atau kehadiran factor
confounding tertentu yang mempengaruhi klasifikasi tetapi tidak termasuk
didalam analisis.

Klasifikasi dan prediksi adalah dua bentuk analisis data yang bisa
digunakan untuk mengekstrak model dari data yang berisi kelas-kelas atau untuk
memprediksi trend data yang akan datang. Klasifikasi memprediksi data dalam
bentuk kategori, sedangkan prediksi memodelkan fungsi-fungsi dari nilai
kontinyu. Prediksi bisa dipandang sebagai pembentukan dan penggunaan model
untuk menguji kelas dari sampel yang tidak berlabel, atau menguji nilai atau
rentang nilai dari suatu atribut. Dalam pandangan ini, klasifikasi dan regresi
adalah dua jenis masalah prediksi, dimana Kklasifikasi digunakan untuk
memprediksi nilai-nilai diskrit atau nominal, sedangkan regresi digunakan untuk
memprediksi nilai-nilai yang kontinyu. Untuk selanjutnya penggunaan istilah
prediction untuk memprediksi kelas yang berlabel disebut classification, dan
pengguaan istilah prediksi utuk memprediksi nilai-nilai yang kontinyu sebagai
prediction. Naive Bayes klasifikasi adalah metode yang berdasarkan probabilitas
dan Teorema Bayesian dengan asumsi bahwa setiap variable bersifat bebas
(independence) dan mengamsusikan bahwa keberadaan sebuah fitur (variable)
tidak ada kaitanya dengan beradaan fitur (variable) yang lain. Naive Bayes adalah

model penyederhanaan dari metode bayes. Naive Bayes inilah yang digunakan di



dalam macine learning sebagai metode untuk mendapatkan hipotesis untuk suatu
keputusan. (Basuki, 2006)

Salah satu pencrapan Teorema Bayes adalah dalam klasifikasi Naive

Bayes sebagai berikut. (Kusumadewi, 2003)

P(E [Hi) = (P(Hi))

Bl El= -

(B Zi=1  P(E |HK) - (P{HK))
P(H; | E) = Probabilitas hipotesis H; benar jika diberikan evidence (fakta) E.
P(E [ H;) = Probabilitas munculnya evidence (fakta) E jika diketahui

hipotesis H; benar
P(H; = Probabilitas hipotesis H; (menurut hasil sebelumnya) tanpa
memandang evidence (fakta) apapun.

n = jumlah hipotesis yang mungkin

Naive Bayes Classifier umumnya memiliki karakteristik sebagai berikut
a. Kokoh untuk titik noise yang diisolasi seperti titik yang dirata — ratakan
ketika mengestimasi peluang bersyarat data. Naive Bayes Classifier dapat
menangani missing value dengan megabaikan contoh selama pembuatan
mdel dan klasifikasi.

b. Kokoh untuk atribut tidak relevan, jika X; adalah atribut yang tidak
relevan, maka p(X; | Y) menjadi hampir didistribusikan seragam. Peluang
kelas bersyarat untuk X; tidak berdampak pada keseluruhan perhitungan
peluang posterior.

Atribut yang dihubungkan dapat menurunkan performace Naive bayes

classifier karena asumsi independen bersyarat tidal lagi menangani atribut

tersebut.



Contoh naive bayes classifier

Pemilik | Status Pendapatan | Status
Nomer | Rumah | Pernikahan Pertahun Peminjam
1 Ya belum Menikah | 120 k Tidak
2 Tidak Menikah 100k Tidak
3 Tidak Belum Menikah | 70k Tidak
- Ya Menikah 120k Tidak
5 Tidak Bercerai 95k Ya
6 Tidak Menikah 60k Tidak
7 Ya Bercerai 220k Tidak
8 Tidak Belum Menikah | 85k Ya
9 Tidak Menikah 75k Tidak
10 Tidak Belum Menikah | 90k Ya

Tabel 2.2 Naive Bayes Classifier Untuk Masalah Klasifikasi Pinjaman.
(Haryanto, 2012)

Kemunculan Probabilitas
ya tidak Ya Tidak
Ya 0 3 0 0.428571
tidak 3 4 1 0.571429
jumlah |3 7 1 1

Tabel 2.3 Probabilitas Kemunculan Pemilik Rumah berdasarkan status

peminjam (D1)



Kemunculan Probabilitas
Ya tidak ya Tidak
menikah 0 4 0 0.571429
belum menikah 2 2 0.666667 0.285714
bercerai 1 | 0.333333 0.142857
jumlah 3 7 1 1

peminjam (D2)

Tabel 2.4 Probabilitas I emunculan Status pernikahan berdasarkan status

Kemunculan
Ya tidak Jumlah
Jumlah 3 7 10
probabilitas kemunculan
status 0.3 0.7 1

Tabel 2.5 Probabilitas Kemunculan Status Peminjam(D3)

Ya Tidak
95 120
85 100
90 70
120
60
220
5
rata-rata 90 109.2857
SD 5 54.34677

status peminjam (K1)

Tabel 2.6 Probabilitas Kemunculan Pendapatan Pertahun berdasarkan




Apabila Pemilik Rumah =

Rumus Standart Deviasi

e .‘IY G &)
B = "rc
Ket:
a = standart devisiasi
z = jumlah
A = data ke-n
x i
- = jumlah data

Rumus Probabilitas kemunculan data kontinue

1 —1(H—E)*
PR =HiE ) —— X ——— ———
f (€ = HIE) = ——EXP — s
H = Jumlah data
E = Kemunculan data
7} = standart devisiasi
[1 = phi (22/7 atau 3,14)

EXP = Exponensial

Rumus probabilitas

X
Prob.(X |Y) = i

10

Ya, Status Pernikahan = Belum Menikah, Pendapatan
Pertahun 120 dan Status Pinjaman = Tidak, maka :



Ll

Ket :

X = Nilai probabilitas X
N = Nilai probabilitas Y
FlRL = 120jwa) = — g0l o 0.00000000763
‘ 5\2n iichE s B
: 1 —1(120— 109.2857)*
FIKL = 120|Tidak) = __EXP ( e 8,57)
54346772 2(54.34677)"

= 0.045224

Sehingga :
Likelihood Ya = Probabilitas D1 Ya * Probabilitas D2 Ya * Probabilitas D3 Ya *
Probabilitas K1 Ya

v Likelihood ya =0x 0x 0.666667 x 0,3 x 0.00000000763 =0

Likelihood Tidak = Probabilitas D1 Tidak * Probabilitas D2 Tidak * Probabilitas

D3 Tidak * Probabilitas K1 Tidak
v"  Likelihood tidak = 0428571 x 0.285714 x 0,7 x 0.045224 =

0.003876

Nilai probabilitas dapat dihitung dengan melakukan normalisasi terhadap

likelihood tersebut sehingga jumlah nilai diperoleh = 1

s =0
(0+0.0003 &)

Probabilitas Ya

o : £ 0.303876
Probabilitas Tidak = (0+0.003876)



Klasifikasi = Tidak karena nilai probabilitas tidak lebih besar dari nilai
probabilitas ya
2.4.  Pengujian Parameter

1,

o

Precesion

Sistem IR Terdapat dua kategori dokumen yang dihasilkan oleh sistem IR
terkait pemrosesan query, yaitu relevant documents (dokumen yang relevan
dengan query) dan retrieved documents (dokumen yang diterima
pengguna). Ukuran umum yang digunakan untuk mengukur kualitas dari text
retrieval adalah kombinasi mengembalikan sekumpulan dokumen sebagai
jawaban dari query pengguna. precision dan recall.Presisi mengevaluasi
kemampuan sistem IR untuk menemukan kembali dokumen top-ranked yang
paling relevan, dan didefinisikan sebagai persentase dokumen yang diretrieve
yang benar-benar relevan terhadap query pengguna (Cios, Krzysztof J. Etc.

2007).

Untuk menghitung precesion menggunakan rumus :

TP
RSN

Ket. :
TP = Data positif siswa lulus

TN = Data negatif siswa tidak lulus

Recal
Recall sebenarnya sulit diukur karena jumlah seluruh dokumen yang

relevan dalam database sangat besar. Oleh karena itu presisi-lah

(precision) yang biasanya menjadi salah satu ukuran yang digunakan
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untuk menilai keefektivan su

2006: 5).

atu sistem temu balik informasi”, (Hasugian,

3. Akurasi atau Ketelitian

Akurasi pengukuran atau pembacaan adalah istilah yang sangat relatif.
Akurasi didefinisikan sebagai beda atau kedekatan (closeness) antara nilai
yang terbaca dari alat ukur dengan nilai sebenarnya. Dalam eksperiman,
nilai sebenarnya yang tidak pernah diketahui diganti dengan. suatu nilai
standar yang diakui secara konvensional. Secara umum akurasi sebuah alat
ukur ditentukan dengan cara kalibrasi pada kondisi operasi tertentu dan
dapat diekspresikan dalam bentuk plus-minus atau presentasi dalam skala
tertentu atau pada titik pengukuran yang spesifik. Semua alat ukur dapat
diklasifikasikan dalam tingkat atau kelas yang berbeda-beda, tergantung
pada akurasinya. Sedang akurasi dari sebuah sistem tergantung pada
akurasi Individual elemen pengindra primer, elemen skunder dan alat

manipulasi Yang lain.




BAB III
METODOLOGI PENELITIAN

3.1 Rancangan penelitian

Dalam pengerjaan proposal ini di perlukan metode yang dapat

memberikan hasil yang maksimal. Untuk ity penulis merencanakan langkah —

langkah yang dapat memaksimalkan dalam pengerjaan proposal ini. Langkah —

langkah tersebut adalah sebagai berikut :

Studi literatur

A

Pengumpulan data

v

Implementasi

Pengujian

y

Pembuatan laporan

Gambar 3.1 Desain Sistem

14



3.1.1

3.2

3.1.3

3.14

3.1.5

3.2

15

Studi literatur
literatur yang didapat dari paper dan sumber ilmiah lain seperti situs
internet,artikel dan dokumen yang berhubungan.

Pengumpulan data

Pada tahap ini, data — data yang di butuhkan untuk training dan testing,
yaitu dari MTS AL-MUSAWWIR. Format data memiliki 4 variabel, yaitu
nilai uas,nilai uts,nilai ulangan harian,dan absensi.

Implementasi

Detail mengenai implementasi program dilakukan sesuai hasil analisis

pada tahap sebelumnya. Uji coba dilakukan dengan proses metode naive

bayes.

Pengujian

Di lakukan dengan menggunakan hasil absensi dan nilai ujian siswa.
Pembuatan laporan

Dokumentasi penelitian di lakukan dalam bentuk pembuatan laporan yang
meliputi semua tahap dari proses — proses penelitian ini. Laporan di tulis

secara sistematis agar pembaca dapat mengerti suatu karya ilmiah.

Desain Sistem

Model yang akan dikembangkan dalam penentuan topik dalam suatu

paragraf dalam penelitian dapat dilihat dalam gambar di bawah ini.
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Pilih data siswa

Hitung mean
v

Hitung standart deviasi

v

Hitung probabilitas kemunculan data
dan kontinyu

v
Hasil

Gambar 3.2 Desain dan Arsitektur Sistem

Keterangan :

Pada desain sistem yang digunakan untuk menentukan hasil kelulusan
menggunakan metode Naive bayes, yang pertama pilih data trining dari data set
siswa hitung variabel absensi, nilai ujian harian , nilai UTS,nilai UAS. setelah itu
menghitung probabilitas variabel data siswa menggunakan Naive Bayes,
kemudian menghitung posterior dan mengklasifikasikan data menjadi dua kelas

yaitu kelas data siswa lulus dan kelas data siswa tidak lulus.

. Memilih Data Siswa :
Data yang dipilih adalah data nilai akhir siswa MTS Al-musawwir kelas 9

sebanyak 5 orang sebagai data contoh.

Tabel 3.2 Data Siswa
NO NILAI
NAMA SISWA 1R
1 Abdullah 55,625
2 Ahmad Alfarizi | 59,313
3 Anita Ferdian 63,938
4 Buyati 63,646
E Desi Nurul
2 Ummah 67,708




Dari data di atas ditampilkan Nilai akhir siswa dan ada 2 yang belum

memenuhi syarat kelulusan,syarat nilai akhir untuk kelulusan adalah 60

o

Hitung Mean :

Langkah ini melakukan penghitungan Mean (Rata-rata) dengan cara

pemisahan antara yang lulus dan yang tidak lulus .

Tabel 3.3 Nilai rata-rata siswa

NO NAMA SISWA Lulus Tidak lulus
l Abdullah : 55,625
2 Ahmad Alfarizi = 59,313
3 Anita Ferdian 63,938
& Buyati 63,646
5 Desi Nurul Ummah 67,708
Mean 65,09733 57,469

3. Standart Deviasi

Setelah diketahui nilai mean maka dihitung nilai standart deviasi.

Untuk menghitung manual standart deviasi menggunakan rumus :

IZ (X -X)

Ket : Y
g = standart devisiasl
3 = jumlah

X = data ke-n

i = rata-rata

n = jumlah data



Tabel 3.4 Nilai Standart Deviasi

NO NAMA SISWA Lulus Tidak lulus
L | Abdullah - 55,625
2 Ahmad Alfarizi 5 59,313
3 | Anita Ferdian 63,938
4 | Buyati 63,646
3 Desi Nurul Ummah 67,708
e 65,09733 57,469
SD 2,265613 2,60780981

4. Probabilitas kemunculan dan kontinue

Untuk menghitung Probabilitas kemunculan dan kontinyu menggunakan

rumus :
1 —1(H—E)*
S =—HIE)— EXP :
flE—ala)=— e
H = Jumlah data
E = Kemunculan data
) = standart devisiasi
[T = phi (22/7 atau 3,14)

EXP = Exponensial

Rumus probabilitas

‘E'

Prob.(X |Y) =

X+Y

Kieti: >
X = Nilai probabilitas X
e = Nilai probabilitas Y



Tabel 3.5 Perhitung
TR e

Lalu selanjutnya dilakukan perhitungan likelihood berdasarkan

probabilitas kemunculan

Tabel 3.6 Probabilitas Kemunculan

———

an probabilitas

Lulus Tidak lulus
0,05443 | 003647077 |
0,050535 | 0,03647077
0,031943

probabilitas kemunculan keunggulan
lulus tidak jumlah
jumlah 4 1 5
probabiliti 0.8 0,2 1
Tabel 3.7 Likelihood
Lulus Tidak lulus
0,04352 0,0073
Likelihood
0,0404 0,00728
0,0255

5. Hasil

Hasil perhitungan dengan menggunakan perhitungan probabilitas

Tabel 3.8 Probabilitas

Probabilitas

Tidak

Lulus Lulus
0,856355 | 0,14364
0,847315 0,15268

i
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3.3 Flowchart Aplikasi

Input:
Data siswa

h 4

‘ Hitung nilai akhir

A

Perhitungan bayes

A

Data
terklasifikasi dan
skoring

EFT

Gambar 3.3 Flowchart Aplikasi

Flowchart aplikasi ini menjelaskan bagaimana alur dari aplikasi kalsifikasi
yang menggunakan metode Naive Bayes. Pertama yaitu menjalankan aplikasi

dan setelah itu mengimputkan data — data siswa, kemudian setelah

mengimputkan data siswa maka akan dihitung probabilitas kemunculan dari
o

tiap — tiap fiturnya. Setelah berhasil meghitung probabilitasnya maka akan

berlanjut untuk masuk kedalam perhitungan bayes dimana oufput dari

perhitungan ini akan menghasilkan siswa yang sudah diklasifikasikan dan

telah melalui scoring untuk menentukan apakah siswa lulus atau tidak

berdasarkan yang memiliki nilai probabilitas tertinggi



BAB 1V
HASIL DAN PEMBAHASAN

Pada bab ini akan dibahas hasil

telah dilakukan. Data —

yang diperoleh dari penghitungan yang
data yang telah diperoleh selanjutnya diolah untuk

mendapatkan hasil penghitungan akhir. Penghitungan dilakukan menggunakan

metode Naive Bayes.

4.1 Data Set Pengujian

Data set yang di gunakan untuk penelitian ini adalah data siswa MTS kelas
IX. Jumlah data siswa yang diperoleh sebanyak 67 data dan yang diujikan hanya
20 data siswa. Dimana data ini dihitung berdasarkan data yang diperoleh untuk
menghitung nilai akhir dari data tersebut. Data set tersebut akan dihitung

berdasarkan data yang diperoleh dengan menggunakan metode Naive Bayes.

Data yang akan diproses sebanyak 20 data siswa dengan nilai sebagai

berikut :
NO | NAMA SISWA NILAI ULANGAN HARIAN RataRat{ NILAI | NILAL | NILAI | RaaRaa | UUB UUB |NILAL|
L] 2]3[4]5]6] 7] s |NilaiUH| TUGAS I | TUGAS 2 | TUGAS 3 | Nilai Tugas | MIDSMSTR | SMSTR [AKHIR

1 Abdullah 3065 70[65[20[45]|30[s5] azs 70 0 63 15 63 65 [ 35625 | wius
2 Ahmad Alfarizi | 70 35(65[45[70[30]350[45] 56.25 65 63 65 65 55 65 603125 wius
3 Anita Ferdian 65| 46| 70|85 65[55]60[80] 65.75 75 65 70 70 50 70 [639375] tuius
4 Buvati 60| s0[53[45[60]30[45[55] s6.25 70 s5 65 |63.33333333 63 70 [63.6458] LULus
T Desi.\'unﬂL‘nunah 20(85[ss]s075]|55[65]45| 675 70 is 60 63.333335?3 70 6? ??.7033 LULUS
5 | Desma putri Alika 65] 63565 75| 65| 45|70 35] 63.125 63 0 u< 43.33333333 69 7[_) ;9.{146 LULUS
| Fadllah 501651651351 0 |65]65]60] 56375 65 35 65 [61.66666667 & 65 _|6LS10] Luus
8 | FinaRohmawag | 7035|7020 60| 75| 70[ 70| 61.25 70 75 1051 1.6800000 65 63 °>‘j-;9-’ LULUS
9| Husnul Khotimah 60|65 70]|40(35|60|65)73] 61.25 65 It') 6.) 66.666-66601 65 62 6% _1-_9_ LULUS
10| da Rusand 6060 55| 70] 80|30 75 55| 63,125 | 10 6 60 65 70 65 [G5 T3] Louis
11 | MohImam Svaii [ 40|45 45|65 60|50]40] 65| 51625 | 50 65 65 60 25 52 T;'f;fi CREAT
12 | Mohamemad Hanafi_| 65|50 35| 50| 45 | 70] 60 50| 52125 0 70 05 "Z :: :: -4-6-2311 SAEZ-
15| Riska Umamah 55| 45|28 46| 10] 0 [40] 25| 31.125 50 65 50 = 2333 o = R GA L
14 ] Sasi 56| a8 [52[25[15[10[25]45] 245 50 60 9020 303 103 st L ST
T - 5 56] 45.25 60 50 0 |36.66666667 25 50 [39.2292] GAGAL
15 | Siti Nadifarul Wasilah | 72] 46 26 45]45] 16 = e - 5 0 = = e
L Titin Amelia 54[16]82|70] 241591 721 75 G 50 &0 70 | 6333333333 35 35 |45.5833| GAGAL
7 Ty B5lealds]|72{ 2656168 351 2t 65 0 [3333333333] _ s0 40| +4.4896] GAGAL
-3 | Mohammad hafidi_| 35 6056|5625 35 65183 ﬁg.bs 65 50 50 55 a5 40 |42.1875] GAGAL
1 | Mohammad Ali Wafa | 25| 55| 26[25[48[26] 0 [ 25| 28.7 = = = S = TR
20 | Muhammad Andika | 60 48] 65 64]46] 10| 54 [ 16] 45.375

21
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Untuk proses it
P penghitungan pertama yaitu dilakukan penghitungan Mean

(Rata-rata) dari ti ilai si -
) dari tiap nilai siswa dan dilakukan klasifikasi berdasarkan nilai yang

“lulus (+)” dan nilai “gagal (-)”.

L=ty < '
angkah pertama penghitungan Mean dan Standart Deviasi (SD)

Tabel Dataset 4.1 Proses Mean dan Standart Deviasi

milai uh ~
47.5
56.25
65.75
56.25
67.5
63.125
54.375
61.25
61.25

nilai uh - nilai tugas + | nilai tugas -
51.625 435 60
53.125 45
31.125 70 55

34.5 3333333333

45.25 36.66666667
36 40

61 63.33333333

49.625 71.66666667 | 38.33333333
28.75 66.66666667 55

uts +
63

33

uts -
25
b 55
30 53
63 54
70 25
60
65

uas +
65
65
70
i0
63
i0
63
65
60

uas -
52
45
45
55
50
35
35
a0
40

65
35
50
63 45

MEAN
SD

63,125

45.375

65

55

70

40

63

S0

59.6375

45.6375

62

50.16666667

63

44.9

66

.7

6.

02467438

10.91005684

9.869519107

9442810316

6.324535532

13.46146764

3.16227766

7.056124212

2

berdasarkan data siswa yang “lulus (+)” dan “gagal (-)".

Tabel 4.2 Dataset Training dari 20 siswa

Langkah Kedua penghitungan Mean dan Standart Deviasi (SD)

1no

nilai uh+

Nilai Uh-

Nilai Tugas+

Nilai mgas-

Uts+

Uts-

Uas+

Las-

0.00115308

0.002636865

0.000741686

0.003075098

0.007573483

0.000576442

0.030293931

0.000102015

0.00749122

0.001667064

0.003121871

0.001040004

000357746

0.001326312

0030293931

0.000102015

(VS 3SR rees

0.00524419

0.000489167

0.002353993

0.000393475

0.00096286

0.001635752

6.66679E-17

0.005123839

0.001667064

0.003239778

0.001351083

0.007573483

0.000576442

0.01430984

1.03342E-03

0.00749122

W |

0.00374428

0.000359294

0.002661092

0.000561245

0.00431524

0.000308985

0.030293931

0000102015

0.00742061

0.000740486

0.000346641

~1|h

0.00599132

0.001941515

0.0084654

0.000961034

0.002023791

o |;m

0.00292368

0.001701374

0.002748863

0.007114629

0.000936825

0.01430984

1.03342E-05

0.007573483

0.000576442

0.030293931

0.000102015

2.63443E-09

0.007573483

0.000576442

0.030293931

0.000102015

0.000775994

0.007573483

0 000576442

0.005264296

0.000609519

0.0084654
0.00742061

0.000961034
0.000740486

0.003121871

Lt k=1

0.00362345

0.002301517

0.003203032

0.00489178

0.002114172

1.2012E-07

0.001104567

(S Sl S o oo
EE RV N I 55

1.455E-06

0.001588989

15

0.00050677

0.002673883

16

0.00751216

0.001704192

17

0.00855258

0.000992809

18

0.00220521

19

1.7203E-08

0.002502704
0.000807502

20

0.0005324

0002674796

0.000741686
10.000727020 |

0.002542402

0002223492

0.000272592
0.003239778

0003239778

[0.000184434]
0.002542402
2402

0.001040004

0.00431524

0.000308983

0.030293931

0.000102013

0.002076769

1.15344E-10

0.000589308

1.76597E-06

0.003745597

0003075098
0.003133117

0.00357746

0.001326312

8.4504E-12

0.006390655

0.00357746

0.001326312

8.4504E-12

0.006390655

0.003376348

0.002892592

0.001398471

7.50911E-05

0.002204151

0.001285391

1.15344E-10

0.000589308

§.79227E-08

0.004824223

0.002000566.

0.007573483

0.000576442

4.51738E-23

0.002486438

0.001351083

4.41494E-07

0.001341032

4.31738E-23

0.002486438

0.001628766

0.00096286

0.001635752

6.66679E-17

0.005123839

0.003133117

0.000138713

0.001757412

6.66679E-17

0.005123839

[0.003133117

1.06964E-03

0.001644804

8.79227E-08

0.004824223
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3« La ot i S
3 ngkah Ketiga menghitung nilai probabilitas kemunculan dan kontinue

Tabel 4.3 Probabilitas kemunculan

gagal jumlah
10 20

0.3 1

4. Langkah Keempat menghitung nilai Likelihood berdasarkan probabilitas

kemunculan unggulan.

Tabel Dataset 4.4 Likelihood

Likelihood Lulus | Likelihood gagal
9.8107E-11 2.38418E-13
1.26727E-09 1.17292E-13
3.96218E-23 8$.06598E-13
1.31513E-09 6.70866E-15
6.51266E-10 3.17813E-15
2.0649E-10 9.85313E-15
2.24582E-09 9.71252E-14
1.96333E-09 7.5007E-20
4 93382E-10 1.31012E-13
1.51421E-09 1.21374E-14
1.18204E-21 5.27516E-12
5.48414E-20 2.75523E-11
4.61605E-24 1.46666E-11
3.51531E-16 8.26862E-12
3.11646E-25 4. 88559E-12
3.2587E-31 2.44329E-12
2 64075E-34 2.23632E-12
1.30539E-26 1.70823E-11
2.02238E-31 1.13909E-11
6.36488E-19 3.3249E-11




5. Langkal

1 Kelima menghitung nj

penghitungan Likelihood

Tabel dataset 4.5 Probabilitas

24

al Probabilitas berdasarkan hasil dari

[Probabiltas Luus [Probabiitas Gaga]
0997575713 0.002424287
0.999907433 9.25466E-03
4.91221E-13 1
0.9999948499 5.10112E-06
0.99999512 4 87994E-06
0.999952285 4.7715E-03
0999936755 | 4.32453E-05

1 3.81652E-11
0.999734332 0.000265468
0.999991984 $.01361E-06
2.24077E-10 1
1.99044E-09 0.999999998
3.14732E-13 1
4.24903E-05 0.99995751
6.37888E-14 1
1.533373E-19 1
1.18084E-22 1
7.6417E-16 1
1.77543E-20 1
1.91431E-08 0.999999981

Dari Proses penghitungan yang telah dilakukan dengan menggunakan metode
Naive Bayes, telah terprediksi 9 siswa yang lulus dan 11 siswa yang tidak lulus

dari hasil banding nilai akhir sekolah dan Naive Bayes.

Tabel 4.6 Dataset Prediksi Naive bayes dan Nilai akhir sekolah

A ikceli al | Probabilitas Lulus |Probabilitas Gagal|l Baves |Keluhisan
- T Uas- Likelhood Lulus | Likelhood gag > s AYes? :
g Lii = L : TE-11 | 2.38318E-13 | 0997575713 | 0002424287 | LULUS | LULUS
T 376113 0.030293931 | 0.000102015| 9.S107E 23 5713 7 [LULUs ;
168610.003075098 | 0.007573483 °§2§’§3§f}3 3333333321 g,ooomzms 126727E:09 | 117290E-13 0.9939:%4?; 9.:54?}:.03 éké&i Ilfll:ll::
201010004 0‘003:}236 200]63<;5 ¢ 66679E.17 | 0.005123839] 3.96218E-25 s.gesggi-i;_ ;g;;;;.;égg 1 [GRGATITupy:
DO oo 12 5-5133] 0.01430984 | 1.03542E-05 | 131313E-09 670566615 e
3 7573 s - = - g 15 C 512 % i - i
Do b 0,000;‘389“ 0030203931] 0.000102015| 631266E-10 | 3.17813E-15 0570 o e 0o T g
56 S g'ggog ~375| 001330954 | 1.03342E-05 | 2.0649E-10 9.s>313§.-i: LEer ] o L
0.002748863 | 0.0071 14629 | 0.000936825 0. [Los3a2B 051 20t o YT ;
Log”;?gg; ggqu—,m; 0.000576442[0,03029393110.000102013 2;;25:539 7.5007E-20 1 3.81652E-11 | LULUS | LULUS
263443E-09 | 0.007573453 | 0.000576442] 0.030293931 0.00010201 £ | ;'9&5;5-10 1510125.13 | 0999734532 | 0000265468 | LULUS | LULUS
0.000775994 ] 0.007573483 | 0. 000576432 0.005264296 0.000609519 T ST1iE-00 | 121374E-15 | 0999991954 | §O01361E-06 | LULUS | LULUS
- 7 el - — = 203 2013 R Rl Fae A ACE
0.001040004| 0.00431524 | 0.000308985 ‘)-03039“’9’]—0@%: 118204E-21 | 5.27516E-12 | 2.24077E-10 1 GAGAL [ GAGAL
7 534 5 1.76597E:06 | 00034250, _o0emes 1 S e F 11 | 1.09044E-09 | 0999999998 | GAGAL | GAGAL
0.002076765 [ 1.15344E-10 0.000589308| 1 T6397E00, &2 nri— ey i 50 | 75523 ALTG:
0,003075098 | 0.00357746 [0 001326312 | 8 4304E-12 L0 0063RR 2, b eeier T 14732E-13 1 GAGAL | GAGAL
-‘_0.0051;311 000357746 [0.001326312 | S.4504E-12 | 0.006390655 S1351E-16 | S26S62E-12_| 424903E-05 | 099995751 | GAGAL | GAGAL
49710 o oait | 0.00357746 L0222 =~ 2204151| 351351E e AG
—2210.003376345] 0.002892592] 0.001398471 “'"ONEE'OS% 3 116i6E 25 | 468559E-12 | GTSSSEIS : GEaE o
0001285391 | 1.15344E-10| 0 000589308 iﬂfi@‘m 33387E51 | 244329E-12 1.33;}3512 I SaGAL GAGKT
59210.0020005660.007573483 | 0.000576442 j‘;i’%’%m sl | 3363 33222;1 1-'?4018:5 = : GAGAL | GAGAL
7 35 7 41032|4 3173883 ===y 39E-26 | 1.70823E- BCHINES : -
7781 0.001351083 | 4 41494E-07 0‘001?;75"’ < 6667917 | 0.005123839 issffgml L L a0 : S TmrT
2] ooas 56 000096286 0001633 2[ 6.66679E-17] 0.003123839 | 29322 33249611 | 191431E-08 | 0999999981 | GAGAL | GAGAL
0.003153117] 0000138713 | 0.001757412] 6 6667 | iy | 531098
0.003133117 ] 1 06964E-05 | 0.001644804| 8.79227E-08 |9
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Tabel 4.7 Perhi
erhitungan Accuracy, Presisi Dan Recall
no | Nama Ba
ayes Kelulusan Status
1 | Abdullah Lul
ulus Lulus Tp

2 | Ahmad alfarizj Lul
3 | Anita ferdian \E\ - i

& Gagal Lulus Fn
4 | Buyati T
, - ulus Lulus Tp
5 | Desi nurul umah Lulus Lulus Tp
6 | Desma putri alika Lulus Lulus Tp
7l Fadillah Lulus Lulus Tp
8 | Fina rohmawati Lulus Lulus Tp
9 | Khusnul hotimah Lulus Lulus Tp
10 | Ida rusanti Lulus Lulus Tp
11 | Moh. Imam syafi’i Gagal Gagal Tn
12 | Mohammad hanafi Gagal Gagal Tn
13 | Riska umamah Gagal Gagal Tn
14 | Sasi Gagal Gagal Tn
15 | Siti nadifatul fasilah Gagal Gagal Tn
16 | Titin amelia Gagal Gagal Tn
17 | Tumyati Gagal Gagal Tn
18 | Muhammad hafidi Gagal Gagal Tn
19 | Muhammad aliwafa Gagal Gagal 1
20 | Muhammad andika Gagal Gagal 1
Tp = 9 Fn:l T]l'_—l O FP:O

I N

Acuracy oo N T FP + FN

9410
RO = 94+10+0+1
T iBR
Precision = TP ¥ FP

x 100% = 95%

Precision = £5 x 100% = 100%

Recall =

Recall

e
TP+ FN

2 £ 100%= 90%
9+1
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4.8 Tabel dataset training dari 40 siswa
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Tabel 4.9 Probabilitas kemunculan

lulus

mmlah

probabilitas

gagal

N
2

= Y

L%

0.5

=k

Tabel 4.10 Likelihood
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Tabel 4,11 Probabilitas
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Tabel 4.12 Py
roses bayes (Prediksj Kelulusan berdas

hihi Uh+

Milai Lih-

HihiTuq; s+ Milai l'uq-u

nze

arkan

Bayes)

29

000355 | Q005774 e Iy T s
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00112 | 0.0001f7 0001654 | 0 00537 | o | 0001ZS |1t ?3:‘534514 Tl
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100465 | 0.00204 |:|.|:||:|':":41- Hmﬁ.}';ﬂ.ﬁ 0004552 | 1000126 B.1553E-12 0.33331005 5 “h:d'i LULU:
) 00304 o b | 000THET | 0.000401 | 13381E-10 - AL
= 0.002541 | 000053 | q.o0ftar | ¢ i L30T L
100304 0002541 | oonmees | o ;'||'|-F q‘;: JUIILI&JI.J1 SITE-Y Loz
) 00233 0,004 mh a0eas T m:”:r-_'-u n ””“ WLON0ES2 | 35728561 1 -hh iE- 1; 3 Ll JU.I:;E
) 00453 0004541 T21E-05 | 0000 | 0 oo Tl EESTE | 2344SE-AS 000041645 [ LLLUS
00041 UL 0001433 | 00006 T s - ledE s | §6MEE 12 0.34EETT55 | GABAL
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Tabel 415 Predilocing
abel 4.13 Prediksi Naive Bayes dan Nilai akhir sekolah

mm Nilai Tugase| Milaitugas-| Utz Uts- Uage Usg= |Likelihood Luledikel

osa | ooart | 0oouii2 | 000243 | 000 | Qoouses | guorer | gt ':a.53135-11u'mfghfnofde?eqambabﬂm}l st Tt
g | 00085 | 0003317 | 0001033 | 0002948 | 0000873 | 00071 ST [
A T i R I Q08T | 0000401 | 15655610 | 50083645 | 0,956 2

o0 |- 0000138 | 000241 | 0000525 | 0002153 | 000638 | o5 [poneas| s i i T
s oot | ot d ey om0t s e [ st | st oo i L
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00gg | 000204 | 0004552 | 0001535 | 0.002541 | 0000563 | a00vier | woondot| 1ssaen | aeaces | ossenn T onoresies T LULOSTLLS
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000304 | 0.000601 | 0.003543 | 0.000875 | 0.002541 | 0000563 | 0.006365 | 0000332 | 8722561 | 14763613 | 099851031 | 0.00158363 | LOLUS| LLLLS

(00253 | 0.000388 | 0.004005 | 0.001033 | Q.00634 | 0.000214 | Q.00717 | 0000401 [ SEZIE-H | 23845604 | 033955352 | 0.0008164% | LULUS] LULUS
000455 | 0.002506 | 0.004541 56 | L2TE-05 | 00005T | 0.001575 | 0.002454 | 20729613 | 55348612 | 005312242 | 0:345AT155 | GAGAL| GAGAL
Mol 00041 | 0002387 | 0.000772 2435 | 0002344 | 0.001475 | 0.000138 | 0.003245 | T.3654E-3 | 1330E-1 | 0.0502645 | 09431355 |GAGAL| GAGAL
o000 | 0001415 | 0.003555 | 0.00252% | 0.002544 | 0.00473 | 0.000135 | 0.003246 | 8344E48 | B5TAE2 | 0.00365308 | 053036036 | GAGAL| GAGAL

000032 | 0.002233 | 0.003075 | 0.00267 | 0.002831 | 0.001566 | 0.003163 | 0.001301 | S4215E-12 | S135E-12 | 052645458 | 067354542 | GAGAL|GAGAL

000263 | 0.004045 | T18E-05 | 0.001217 [ 127E-05 | 0.000571 | 0.000882 | 0.002621| 1131965 | G.96dE-12 | 000026548 | 033371452 | GAGAL| GAGAL

00045 | 0.001615 | 0000203 | 0.004728 | 0002541 | 0.000563 | S.95E-07 | 0002 | THI4E-6 | 1STTE-2 | 0.00045276 | 0.33954724 |GAGAL|GAGAL

00033 | 0.000635 | 0.004346 | 0.001341 | 0000208 | 0.004B3 | SI5E07 [ 0002 | 83374616 | 1263E-f2 | 0.000B6441| 0.93533559 [ GAGAL| GAGAL

no0k2 | 0003323 | 0000125 | o.o0ies | 0.002135 | 000175 | L2E-05 | 0.002834 | B.ASEME-S | 13262E-1 | 0.00052426 | 0.99347574 | GAGAL|IGAGAL
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1 | Abdullah Bayes
Kelulusan
b Abmad aliong. T Lulus - Status
; ulus
3 | Anita ferdian Ll Lul 2
Coo e ik T
4 | Buyati Gagal o : Tp
Sl o ol ulus
5 | Desi nurul umah »\Elus\_ Lulus i
6 | Desma putri alika s Lulus k.
7 | Fadillah e Lulus i
_ i
8 | Fina rohmawati Lulus Lulus TP
L !
9 | Khusnul hotimah o Lulus g
e Lulus 2
Ida rusanti Lulus
T Lulus 2
Moh. Imam Syaﬁ’i Lulus Tp
Ga
12 | Mohammad hanafi = gal Gagal o™
13 | Riska umamah Gﬂgal Gagal Tn
14 | Sasi ey Gagal Tn
e Gagal
15 | Siti nadifatul fasilah G - 1 = h
_ = aga 5
16 | Titin amelia vl s i
aga
17 | Tumyati & 3 Crigd Tn
: agal Gag
18 | Muhammad hafidi © i &
ToRlE agal Gagal T
uhammad aliwafa Gagal G ]
> agal
20 | Muhammad andika Gagal . 3
21 : i Gagal Tn
21 | M.sodikin Gagal
5 | ga Gagal Tn
M.aliwafa Gagal
BT & Gagal Tn
: ika
24 | Muhammad D e - £
ma
. anang Gagal Gagal Tn
- uhammad Fadli Gagal Gagal Tn
= Muhammad khotif Lulus Lulus Tp
2 . I
_l_ Muhammad Niser Lulus Lulus Tp
8 | Munawaroh L-"’1;11’111_5’—”_ Lulus Tp
/________————
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29 | Musrifatul jannah w
L ulus Lulus T
30 | Riski = .
Lulus e T
31 | Saifatul hasanah Lul 3
o ulus Lulus Tp
32 | Siti fadilah B
— agal Lulus Fn
33 iti lailatul qodrival
q J‘lya 1 Gagal Gagal Tn
iti maisaroh. G
34 | Siti maisaroh.m Gagal Gagal o
35 | Siti maisaroh T o Tp'
36 | Siti romlah.A Gagal Gagal Th
37 | Siti romlah Lulus Lulus Tp
38 | Siti sofiyah lailatul.J Gagal Lulus Fn
39 | Sulfiyana Gagal Gagal Tn
40 | Wahyudi saputra Gagal Gagal Tn
TP =17 FN =3 TN =20 FP
i TP+ TN
CUTaCY mo N T FP + FN
SN2 O % = 92,5%
Accuracy =5 o X 100% e
el
recision = ——p

ecisi e 0% = 100%
Precision — x 100% 0

Rl =
AR S T T
Recalll = —— x 100% = 85%
17+3

Dari hasil perhitungan 40 siswa didap
Recall 85% hal ini menunjukkan bal

ketepatan data yang tinggi-

at Accuracy 9
qwa sistem memiliki tingkat ak

2 59 ,Precision sebesar 100%

urasi dan
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4.2 Antar Muka Aplikasi
4.2.1 Form Utama

[ #51]
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Gambar 3.4 Form Utama
Keterangan :
1. Dataset

2. Perhitungan dataset menggunakan Naive Bayes

(09}

Keluar Program

4.2.2 Form Data
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Keterangan :

1. Data Training

!\)

Data Testing

(U5

Tambah data Training
Hapus data training
Keluar dari form dataset

Tambah data Testing

ot o B

Hapus data Testing

4.2.3 Form Naive Bayes
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Keterangan :

i

2
3
4.
5

Menampilkan dataset
Proses perhitungan
Menampilkan hasil prediksi Naive Bayes
Memulai Proses penghitungan

Keluar dari Form Bayes



BAB vV
PENUTUP

5.1 Kesimpulan
Dari uji coba dan analisa yang telah dijelask

Kan dalam bab sebelumnya, maka
] g _ _ = 2. ABNS
penulis men gambil beberapa kesimpulan sebagai berikut

|. Penghitungan nilai siswa untuk memprediksi kelulusan dengan metode Naive

Bayes memperoleh hasil o .
y ! asil yang cukup memuaskan dengan membandingkan

nilai akhir siswa sebelumnya

b

Dari hasil rencana uji coba dengan melakukan inputan 20 data siswa yang
berbeda didapatkan nilai akurasi 95% dan didapatkan 92,5% dari 40 data

siswa
3 Jumlah nilai dalam data training sangat mempengaruhi nilai akhir dari
penghitungan Naive Bayes dan akurasi yang didapat.
5.2 Saran
Penulis ingin memberikan beberapa saran yang mungkin dapat membantu

dalam pengembangan Tugas Akhir ini adalah sebagai berikut :

e . Tile at al untuk
Metode Naive Bayes memiliki kelemahan yaitu memerlukan pengclahuan awe

: : i g - tereantung pada
mempelajari metode ini, tingkat keberhasilan metode ini sangat terge 10

itl ane dapat digunakan
pengetahuan awal yang diberikan, untuk penelitian mendatang dap g

: imal.
metode yang lebih kompleks untuk mendapatkan hasil yang maksil
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gource Code Prediksi Bayes menggunalcay v;
0 Visual Bag;
asic 6

private Sub Combol_Change()

End Sub

private Sub Commandl_Click()

If Textl.Text = "" Or Text2.Text = "" Or Text3.Text = "" Qr Text4.Text ="" Or
Text5.Text = "" Or Combol.Text ="" Then haE

MsgBox "data belum lengkap”, vbinformation, "Informasi Database"
Else
data_ada = False
If datatraining.RecordCount = 0 Then
Else
datatraining.MoveFirst
End If
For X = 1 To datatraining.RecordCount
If datatraining!nama = Text].Text Then
data_ada = True
Else
datatraining. MoveNext
End If
Next

If data_ada = True Then

i l _asi rusak”
MsgBox "data sudah ada", vbCritlcal, [nformast

Else

38



clatatraining.AddNew
datatraining(O) = Textl.Text
datatraining(1) = Text2.Text
datatraining(2) = Text3.Text
datatraining(3) = Text4.Text
datatraining(4) = TextS.Text
datatraining(5) = Combol.Text
datatraining.Update
train.ListItems.Clear
datatraining.Close
datatraining.Open
tampildatal

Textl. Text=""

Text2.Text=""

Text3. Text=""

Text4. Text=""

Text5.Text=""

Combol.Text=""
MsgBox "data sudah di simpan", vbInformation, "Informasi Database"

End If

End If

End Sub

Private Sub Command2_Click()
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If datatraining.RecordCount = ( Then

MsgBox "Data Masih Kosong", vbInformation, "Informas; Database"

Else
datatraining.MoveFirst
If Textl.Text = train.SelectedItem Then
datatraining.Find ("nama="' & Text].Text & ity
X = MsgBox("hapus data", vbYesNo + vbQuestion)
If X =vbYes Then
datatraining.Delete
MsgBox "data sudah di hapus", vbInformation, "Informasi Database"
Else
MsgBox "data batal di hapus", vbInformation, "[nformasi Database"
End If
train.ListItems.Clear
tampildatal
Else
MsgBox "data belum terseleksi”, vbinformation, "Informasi Database"
End If
End If
Textl.Text=""
llext? Mext =t
Terdhlisdi= "
Text4.Text =""
TS e ="

End Sub
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Private Sub C01nmanc13_Clicl<()
Menu.Show
Unload Me

End Sub

Private Sub Command4_Click()

[f Text6.Text = " Or Text7.Text = "" Or Text8 Text = " O Text9.Text = "" Or
Textl0.Text ="" Or Combo2.Text = "* Then

MsgBox "data belum lengkap", vbInformation, "Informasi Database"
Else
data_ada = False
If datatesting.RecordCount = 0 Then
Else
datatesting.MoveFirst
End If
For X =1 To datatesting.RecordCount
If datatesting!nama = Text6.Text Then
data_ada = True
Else
datatesting. MoveNext
End If
Next

If data_ada = True Then

! toal. "Informasi rusak’
ndata sudah ada", vbCritical, "In

!

MsgBox

Else
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datatesting. AddNew
datatesting(0) = Text6. Text
datatesting(1) = Text7 Text
datatesting(2) = TextS. Text
datatesting(3) = Text9 Text
datatesting(4) = Text10.Text
datatesting(5) = Combo?2.Text
datatesting.Update
test.Listltems.Clear
datatesting.Close
datatesting.Open
tampildata2

Text6.Text =""

Text7. Text=""

Text8.Text=""

Text9. Text =""

Text10.Text = ""

Combo2.Text=""
MsgBox "data sudah di simpan", vbInformation, "Informasi Database"

End If
End If

End Sub

Private Sub Command5_Click()
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If datatesting.RecordCount = Then

MsgBox "Data Masih Kosong", vbInformatioy "Informasi Datal
3 a a asell

Else
datatesting. MoveFirst
If Text6.Text = test.SelectedItem Then
datatesting.Find ("nama="" & Text6 Text &1l
X = MsgBox("hapus data", vbYesNo + vbQuestion)
If X =vbYes Then
datatesting.Delete
MsgBox "data sudah di hapus", vbInformation, "Informasi Database"
Else
MsgBox "data batal di hapus", vbInformation, "Informasi Database"
End If
test.Listltems.Clear
tampildata2

Else

MsgBox "data belum terseleksi", vbInformation, "Informasi Database"
End If
End If
Text6. Text = ""
Text7.Text = ""
Text8.Text = "
Text9. Text = "

Text10.Text ="
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End Sub

private Sub Form_Load()
Skinl.ApplySkin hWnd
kolom

konekdb

tampildatal

tampildata2

End Sub

Private Sub kolom()
train.ColumnHeaders.Add , , "Nama"
train.ColumnHeaders.Add , , "Nilai UH"
train.ColumnHeaders.Add , , "Nilai Tugas"
train.ColumnHeaders.Add , , "Nilai UTS"
train.ColumnHeaders.Add , , "Nilai UAS"
train.ColumnHeaders.Add , , "Kelulusan"
test.ColumnHeaders.Add , , "Nama"

test. ColumnHeaders.Add , , "Nilai UH"
test.ColumnHeaders.Add , , "Nilai Tugas"
test.ColumnHeaders.Add , , "Nilai UTS"
test.ColumnHeaders.Add , , "Nilai UAS"

test. ColumnHeaders.Add , , "Kelulusan”

End Sup
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Private Sub tampildatal ()

If datatraining.RecordCount = 0 Thep

Else

datatraining. MoveFirst

While Not datatraining. EOF
train.ListItems.Add , , datatraining(O)
tl'ain.ListItems.Item(train.ListItems.Count).Subltems(l) = datatraining!nilajuh

train.ListItems.ltem(train.Listltems.Count).SubItems(2)
datatraining!nilaitugas

train.ListItems.Item(train.Listltems.Count).SubItems(S) = datatraining!nilaiuts
train. ListItems.Item(train. ListItems.Count).Subltems(4) = datatraining!nilaiuas

train. ListItems.Item(train. ListItems.Count).Subltems(5) =
datatraining!statuslulus

datatraining.MoveNext
Wend
End If

End Sub

Private Sub tampildata2()
If datatesting. RecordCount = 0 Then

Else

datatesting. MoveFirst
While Not datatesting. EOF

test. ListItems.Add , , datatesting(0)

— datatesting!nilaiuh
teSt.ListItems.Item(test.ListItems.Count).SubItems(1) da g

Count) Subltems(2) = datatesting!nilaitugas
s.Count).

test. ListItems. [tem(test. ListItem
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test_Llstncms.Item(test.Llstltems.Count).Subltems(.’i)‘dat testi
— datatesting!nilajutg
test_LISt[tems.ltc—:m(test.Llstltcms.Count).Sub[tems(4)—dat testi

~ Uatatesting!nilajuasg

test. Listltems.Item(test. ListItems Count).S
: -Subltems(5) = datatest:
atesting!statuslulys

datatesting.MoveNext

Wend

End If

End Sub

Private Sub Framel DbIClick()

End Sub

Private Sub Framel DragDrop(Source As Control, X As Single, Y As Single)
End Sub

Private Sub Frame2 DragDrop(Source As Control, X As Single, X' As Single)
End Sub

Private Sub Textl Change()

End Sub

Private Sub train_DblClick()
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[f datatraining.RecordCount = 0 Thep

Else

datatraining.MoveFirst T oE

End If i
Textl.Text = train.SelectedItem

End Sub

Private Sub test_DblClick()

If datatesting.RecordCount = 0 Then
Else

datatesting.MoveFirst

End If

Text6.Text = test.Selectedltem

End Sub
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