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ABSTRAK

Hepatitis adalah penyakit peradangan pada hati, penyakit Hepatitis
merupakanpenyakit yang menular sehingga menjadi beban kesehatan bagi
masyarakat karena penularannya yang begitu mudah. Jenis penyakit Hepatitis
yang paling berbahaya adalah Hepatitis C yang disebabkan oleh Virus RNA. Pada
penelitian ini dilakukan Klasifikasi terhadap penyakit Hepatitis C Virus pada
pasien diJerman dikarenakan kasus hepatits di jerman termasuk tinggi dan di
Jerman belum menerapkan stategi nasional untuk mengurangi beban Hepatitis C,
Metode klasifikasi pada penelitian ini adalah membandingkan antara algoritma
Gaussian Naive Bayes dan K-Nearest Neighbor. Hasil yang didapatkan dari
penelitian ini adalah pada algoritma Gaussian Naive Bayes nilai akurasi sebesar
90,98%, presisi sebesar 69,91%, dan recall sebesar 61,57% sedangkan pada
algoritma K-Nearest Neighbor (KNN) didapatkan nilai akurasi sebesar 91,80%,
presisi sebesar 68,96%, dan recall sebesar 51,85%. Untuk akurasi, algoritma K-
Nearest Neighbor (KNN) mendapatkan hasil lebih baik dibandingkan Gaussian
Naive Bayes. Sedangkan untuk presisi, algoritma Gaussian Naive Bayes
mendapatkan hasil lebih baik dibandingkan K-Nearest Neighbor (KNN). Dan
untuk recall, algoritma Gaussian Naive Bayes mendapatkan hasil lebih baik
dibandingkan K-Nearest Neighbor (KNN).

Kata Kunci: Klasifikasi penyakit, Hepatitis C Virus (HCV), Gaussian Naive
Bayes, K-Nearest Neighbor.
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ABSTRACK

Hepatitis is an inflammatory disease of the liver, it is an infectious
disease that becomes health burden for the community because of its easy to get
infection. The most dangerous type of hepatitis is Hepatitis C caused by RNA
virus. In this study, classification of Hepatitis C Virus disease in patient at
Germany because cases of hepatitis in Germany were high and Germany had
not implemented a national strategy to reduce the burden of Hepatitis C Virus,
The classification method in this study is comparing between algorithm of the
Gaussian Naive Bayes and K-Nearest Neighbor (KNN). The results obtained
from this study are in Gaussian Naive Bayes algorithm accuracy value of
90.98%, precision by 69.91%, and recall by 61.57% while in K-Nearest
Neighbor (KNN) algorithm obtained accuracy value of 91.80%, precision of
68.96%, and recall of 51.85%. For accuracy, K-Nearest Neighbor (KNN)
algorithm gets better results than Gaussian Naive Bayes. As for precision,
Gaussian Naive Bayes algorithm gets better results than K-Nearest Neighbor
(KNN). And for recalls, Gaussian Naive Bayes algorithms get better results
than K-Nearest Neighbor (KNN).

Keywords: Disease classification, Hepatitis C Virus (HCV), Gaussian Naive
Bayes, K-Nearest Neighbor.
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