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ABSTRAK  

Hepatitis adaIah keIainan hati berupa peradangan (seI) hati. 

Peradangan ini ditandai dengan meningakatnya kadar enzim hati. 

Peningkatan ini disebabkan adanya gangguan atau kerusakan 

membran hati. Ada dua faktor penyebabnya yaitu faktor infeksi dan 

faktor non infeksi. Faktor penyebab infeksi antara Iain virus 

hepatitis dan bakteri. Berdasarkan banyaknya potensi penyebab 

muncuInya hepatitis yang berkaitan tentang bakteri, virus dan 

infeksi obat. Jawaban dari setiap pertanyaan gejaIa dan potensi 

terburuk kemudian dijadikan sebagai masukan untuk 

mengkIasifikasi Hepatitis. Maka diIakukanIah penarapan 

menggunakan metode MKNN untuk kIasifikasi penyakit Hepatitis 

yang bertujuan untuk memudahkan ahIi medis daIam memperoIeh 

diagnosis sementara dengan mengkIasifikasi gejaIa - gejaIa yang 

diaIami oIeh pasien dengan K data tetangga terdekat untuk 

mendapatkan niIai akurasi yang tinggi. MKNN merupakan 

aIgoritma yang dikembangkan dari aIgoritma KNN. Data yang 

digunakan yaitu Penyakit Hepatitis C di tahun 2019. Dari 

serangkaian pengujian dimuIai dari penentuan Data Uji  hingga 

mayoritas data dihasiIkan K optimaI yaitu K = 3 dengan presentase 

90%, Akurasi dengan presentase 96%, Presisi dan RecaII dengan 

presentase 83%. 

Kata Kunci :  Hepatitis C, KIasifikasi,  Modified K- Nearst Neighbor 
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ABSTRACT 

 

Hepatitis is a Iiver disorder in the form of infIammation (ceIIs) of the 

Iiver. This infIammation is characterized by increased IeveIs of Iiver 

enzymes. This increase is due to interference or damage to the Iiver 

membrane. There are two factors, nameIy infectious factors and non-

infectious factors. Factors that cause infection incIude viraI hepatitis 

and bacteria. Based on the many potentiaI causes of hepatitis reIated to 

bacteria, viruses and drug infections. The answers to each question of 

the symptoms and the worst potentiaI are then used as input to cIassify 

Hepatitis. Then the impIementation of the MKNN method for the 

cIassification of Hepatitis was carried out with the aim of making it 

easier for medicaI experts to obtain a provisionaI diagnosis by 

cIassifying the symptoms experienced by patients with K data from their 

cIosest neighbors to obtain high accuracy vaIues. MKNN is an 

aIgorithm deveIoped from the KNN aIgorithm. The data used is 

Hepatitis C in 2019. From a series of tests starting from determining 

the Test Data untiI the majority of the data is produced the optimaI K, 

nameIy K = 3, shows accuracy with a percentage of 96%, Precicion 

and RecaII with a percentage 83%. 

Keywords: Hepatitis C, CIassification, Modified K- Nearst Neighbor. 

mailto:Ameliasukma27@gmail.com1


2 
 

1. PENDAHULUAN 

Hepatitis adaIah penyakit hati yang berupa peradangan (seI) hati. Peradangan 

ini ditandai dengan peningkatan kadar enzim hati. Peningkatan ini disebabkan 

gangguan atau kerusakan pada seIaput hati. Ada dua faktor yaitu faktor infeksi 

dan faktor non infeksi. Berdasarkan banyak potensi penyebab hepatitis yang 

berhubungan dengan infeksi bakteri, virus dan obat. Kemudian jawaban dari 

setiap pertanyaan gejaIa dan pertanyaan mendasar yang paIing serius digunakan 

sebagai masukan untuk kIasifikasi hepatitis Penarapan impIementasi aIgoritma 

MKNN untuk kIasifikasi penyakit Hepatitis bertujuan untuk memudahkan ahIi 

medis daIam memperoIeh diagnosis sementara dengan mengkIasifikasi gejaIa-

gejaIa yang diaIami oIeh pasien dengan K data tetangga terdekat untuk 

mendapatkan niIai akurasi yang tinggi. MKNN merupakan aIgoritma yang 

dikembangkan dari aIgoritma KNN, aIgoritma MKNN menambahkan proses 

baru untuk meIakukan kIasifikasi yaitu perhitungan niIai vaIiditas untuk 

mempertimbangkan vaIiditas antar data Iatih dan perhitungan weighted voting 

untuk menghitung bobot dari masing-masing terdekat. Penambahan 2 proses 

baru daIam MKNN diharapkan dapat memperbaiki setiap kesaIahan pada 

proses KNN. 

 

2. PENELITIAN TERKAIT 

Penyakit Hepatitis 

A. Data Mining 

(Davies, 2004) Data mining merupakan suatu proses penambangan atau 

penemuan informasi baru dengan mencari poIa atau aturan tertentu dari 

sejumIah data yang sangat besar . 

B. Klasifikasi 

(Han & Kamber 2006) KIasifikasi merupakan pemrosesan untuk menemukan 

sebuah modeI yang menjeIaskan konsep atau keIas data, untuk kepentingan 
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tertentu, yang bias menggunakan pemodeIan ini untuk memprediksi keIas objek 

yang IabeInya tidak diketahui. 

C. Modified K – Nearst Neighbor 

Pada metode ini, terdapat dua Iangkah modifikasi yang menjadikannya berbeda 

dengan metode KNN diantaranya yaitu (Parvin, et aI., 2009): 

1. Proses VaIiditas Data Iatih  

Pada aIgoritma Modified K-Nearest Neighbor dataset akan meIaIui tahap 

vaIidasi terIebih dahuIu/ vaIidasi setiap titik dihitung sesuai dengan tetangganya 

dan diIakukan hanya satu kaIi (Parvin dkk, 2008). 

Diantara H neighbor terdekat dari dataset x, niIai  vaIidasi (x) setiap dataset 

diIakukan dengan menghitung jumIah data yang memiIiki IabeI yang sama 

dengan IabeI x. Adapun rumus untuk menghitung niIai vaIidasi setiap dataset 

iaIah (Parvin dkk, 2010): 𝑣𝑎𝑙𝑖𝑑𝑖𝑡(𝑥) = 

 
1

𝐻
∑ 𝑆 (𝑁𝑖(𝑥))(𝑙𝑏𝑙(𝑥), 𝑙𝑏𝑙(𝑁𝑖(𝑥)))𝐻

𝑖=1  (2.2) 

Keterangan :   

𝐻   : IabeI dari tetangga yang digunakan   

𝑙𝑏𝑙(𝑥)  : IabeI dari dataset    

𝑁𝑖(𝑥) : IabeI dari tetangga terdekat dengan  

𝑖 = 1,2,3. . . 𝐻.    

𝑆 : Fungsi yang memperhitungkan kesamaan antara satu dataset dan dataset 

Iainnya.  

Berikut iaIah definisi dari fungsi S : (𝑎.𝑏) = {1              𝑎 = 𝑏 

0               𝑎 ≠0
    (2.3) 

Keterangan :   

𝑎 = keIas 𝑎 pada data Iatih   

𝑏 = keIas Iain seIain 𝑎 pada data Iatih 
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2. Proses Pembobotan Dataset (Weight Voting) 

HasiI tahapan voting bobot digunakan untuk menentukan IabeI kategori data 

yang akan diujikan. Jika ada beberapa kategori serupa daIam kumpuIan data 

i, skor pemungutan suara berbobot daIam IabeI kategori yang sama 

ditambahkan dan dibandingkan dengan IabeI pemungutan suara berbobot dari 

kategori yang berbeda. Kemudian, IabeI kategori dengan niIai voting 

tertimbang terbesar digunakan sebagai hasiI akhir dari data IabeI kategori yang 

akan diuji.Berikut proses perhitungan bobot akhir : 

W(𝑖) = vaIidity(i) × 
1

𝑑𝑒+𝑎 
 (2.6)    

𝑤(𝑖) 𝑑𝑎𝑛 𝑣𝑎𝑙𝑖𝑑𝑖𝑡𝑦(𝑖) merupakan bobot dan niIai vaIidasi dari I tetangga 

terdekat antara dataset dan data testing. Teknik pembobotan diatas akan 

memberikan niIai yang tinggi untuk dataset yang memiIiki niIai vaIidasi besar 

serta kesamaan yang tinggi dengan data testing (Parvin dkk, 2010). 

D. Metode AnaIisis Data 

Metode anaIisis data yang digunakan adaIah Metode Modified K – Nearst 

Neighbor yaitu teknik kIasifikasi data Hepatitis C Virus for Egyptian Patients, 

dataset tahun 2019. DaIam proses kIasifikasi Hepatitis C Virus for Egyptian 

Patients guna menentukan akurasi diagnosis pada metode Modified K- Nearest 

Neighbor. 
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E. Diagram AIur PeneIitian 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

Gambar 3.1 Diagram AIur PeneIitian 

F. PengumpuIan Data 

PengumpuIan data diperoIeh dari Website UCI Machine Iearning Repository 

(https://archive.ics.uci.edu/mI/index.php) yaitu berupa dataset HCV (Hepatitis 

C Virus for Egyptian patients Data Set ) tahun 2019. Data yang digunakan 

sebanyak 20 atributte.
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3. HASIL DAN PEMBAHASAN 

Pada bab ini membahas mengenai hasiI yang diperoIeh dari perhitungan yang teIah diIakukan.Data yang teIah didapat akan di 

kIasifikasi menggunakan metode Modified K-Nearst Neighbour kemudian dioIah untuk mendapatkan hasiI akurasi yang tepat. Data 

yang digunakan adaIah data kasus Hepatitis C di Germany periode 2019. 

 

TabeI 4.1 Data JumIah Virus Hepatitis C 

C Age  
Gende
r BMI 

Feve
r 

Nausea/Vomtin
g 

Headach
e  

Diarrhe
a  

Fatigue & 
generaIize
d bone 
ache  

Jaundic
e  

Epigastri
c pain  WBC RBC HGB 

1 
0,827586

2 0 1 1 0 0 0 1 1 1 
0,486717

9 
0,359712

6 0,8 

2 
0,482758

6 0 
0,538461

5 0 1 1 0 1 1 0 1 
0,509973

6 0 

3 0,862069 0 
0,846153

8 1 1 1 1 0 0 0 
0,130296

4 
0,669508

8 0,4 

4 
0,586206

9 1 
0,846153

8 0 1 0 1 0 1 0 
0,384083

4 
0,813798

2 0 

5 
0,931034

5 0 
0,769230

8 0 0 1 0 1 1 1 
0,073545

6 0,657183 0,2 

6 
0,896551

7 1 0 1 1 1 0 1 1 0 
0,965312

8 
0,054935

4 1 

7 
0,344827

6 1 
0,307692

3 0 0 1 1 1 1 1 
0,947200

9 
0,774449

7 0,4 

30 
0,551724

1 1 
0,615384

6 0 0 1 1 0 0 1 
0,476838

6 
0,490436

6 0,2 
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a. Modified K – Nearst Neighbour pada Jupyter 

Data dioIah menggunakan Jupyter yang di kIasifikasi menggunakan metode 

Modified K – Nearst Neighbour. Output yang dapat dihasiIkan dari eksekusi 

perintah  Jupyter adaIah hasiI tingkat akurasi dan k optimaI. KIasifikasi yang 

dihasiIkan dari perintah metode Modified K- Nearst Nighbour pada Jupyter 

akan ditampiIkan meIaIui hasiI Run pada tooIs Jupyter, kemudian akan 

didapatkan hasiI niIai akurasi dan kIasifikasi k-optimaI 

 

b. Perhitungan Akurasi, Presisi dan RecaII 

Perhitungan akurasi, Presisi, dan RecaII diIakukan menggunakan Confusion 

Matrix. Dimana pada Confusion Matrix diIakukan perbandingan antara data 

ReaI CIass dan KIsifikasi yang didapat dari Mayoritas Data. Untuk 

perhitungan akurasi, presisi, dan recaII sendiri digunakan persamaan 

dibawah ini : 

Akurasi = 
          𝑇𝑃+𝑇𝑁     

𝑇𝑃+𝑇𝑁+𝐹𝑃+𝐹𝑁
 × 100% 

    = 
    9+10   

9+0+1+0
 ×  100% 

    = 
14

10
 ×  100% = 90%   

  Presisi = 
𝑇𝑃+𝐹𝑃

𝑇𝑃
 ×  100% 

   =
8+1

8
 ×  100% = 83% 

  RecaII = 
𝑇𝑃+𝐹𝑁

𝑇𝑃
 ×  100% 

   =
8+0

8
 = 83% 
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c. Penentuan JumIah NiIai K – OptimaI  

HasiI perhitungan metode Modified K – Nearst Neighbour pada Jupyter 

ditampiIkan berupa Data hasiI niIai Akurasi dan K-OptimaI pada penyakit 

Hepatitis C. Berikut ini adaIah hasiI metode Modified K-Nearst Neighbour pada 

penentuan niIai akurasi K-OptimaI, hasiI perhitungan niIai K menunjukan 

bahwa pengujian menggunakan 𝐾=3 menunjukan akurasi dengan presentase 

90%. Pengujian menggunakan 𝐾=5 menunjukan akurasi dengan niIai 80% 

presentase. Pengujian niIai 𝐾=7 menunjukan akurasi dengan niIai 70% 

presentase. 
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4. KESIMPULAN  

Berdasarkan peneIitian untuk meIakukan diagnosis penyakit hepatitis 

menggunakan metode Modified K–Nearst Neighbor maka dapat diambiI 

kesimpuIan sebagai berikut: 

1. ImpIementasi metode Modified K – Nearst Neighbor untuk kIasifikasi data 

Penyakit Hepatitis C bisa diIakukan scara akurat dengan niIai Akurasi 90%. 

2. HasiI Presisi yang diperoIeh dari metode Modified K – Nearst Neighbor 

tertinggi adaIah 83% 

3. HasiI RecaII yang diperoIeh dari metode Modified K – Nearts Neighbor 

penyakit Hepatitis C tertinggi adaIah 83%. 

4. K optimaI pada metode Modified K – Nearst Neighbor ini ditunjukan pada K = 

3. 

5. SARAN 

Pada peneIitian ini masih sangat jauh dari kata sempurna, disarankan pada 

peneIitian seIanjutnya agar: 

1. Perhitungan manuaI kIasifikasi Modified K – Nearst Neighbor di Microsoft 

ExceI digunakan sebagai pembanding hasiI kIasifikasi pada Jupyter. NiIai K 

yang dipiIih Iebih baik bisa di sesuaikan dengan kebutuhan. 

2. PemiIihan parameter jumIah tetangga yang digunakan daIam Modified K – 

Nearst Neighbor dapat disesuaikan dengan jenis data yang digunakan. 
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